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Capitolul 1
Context, rolul analizei si cadrul general al metodologiei

1.1. Context si rolul analizei

Activitatea de anticipare a cererii de fortd de munca are ca punct de plecare relatia
structurald dintre evolutiile macroeconomice si dinamica ocupérii. in acest cadru, estimarea
populatiei ocupate nu reprezinta un scop in sine, ci o etapa intermediard necesard pentru
fundamentarea cererii de competente si pentru corelarea acesteia cu oferta educationald
universitara.

Analiza realizata se inscrie in demersul mai larg de corelare a ofertei educationale cu
evolutiile pietei muncii, intr-un context caracterizat de schimbé&ri demografice si economice
moderate, dar persistente. Tn acest cadru, anticiparea cererii de fortd de munc3 devine un
instrument esential pentru fundamentarea deciziilor privind dezvoltarea programelor de studii si
adaptarea acestora la cerintele mediului economic.

Metodologia utilizata este construita astfel incat sa permita o legatura coerenta intre nivelul
macroeconomic al analizei si nivelul aplicat, relevant pentru specializarile universitare, evitand in
acelasi timp limitarile asociate utilizarii directe a unor indicatori fragmentati sau incompleti.
Abordarea utilizata porneste de la nivelul agregat al economiei si urmareste, in mod etapizat,
detalierea rezultatelor pdnd la nivel regional si ocupational. Tn acest mod, prognoza
macroeconomica este transformata intr-un instrument operational, capabil sa ofere informatii
relevante pentru domeniile de studii vizate in cadrul proiectului.

Metodologia propusa integreaza patru etape metodologice:

1. modelarea econometrica a populatiei ocupate la nivel national;
2. regionalizarea rezultatelor in profil NUTS 2;

3. distributia structurala pe ocupatii relevante;

4. corelarea cu specializarile universitare analizate.
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Aceasta structura permite mentinerea coerentei macroeconomice a prognozei, dar si
adaptarea acesteia la specificul pietei muncii relevante pentru absolventi.

1.2. Cadrul general si logica demersului metodologic

Procesul de anticipare este construit sub forma unui lant metodologic integrat, in care
fiecare etapa utilizeaza rezultatele celei anterioare. Metodologia este conceputd astfel incat
fiecare etapa sa reduca treptat gradul de agregare al informatiei. Se porneste de la nivelul
macroeconomic, unde relatiile sunt relativ stabile si pot fi modelate robust econometric, iar
ulterior rezultatele sunt detaliate progresiv pana la nivelul relevant pentru analiza insertiei
absolventilor. Aceasta abordare permite evitarea unor estimari directe la nivel ocupational sau
educational, care ar fi afectate de limitari semnificative ale datelor, si asigurd, in acelasi timp,
coerenta intre nivelurile de analiza.

in prima etapa, este estimat3 evolutia populatiei ocupate utilizind modele econometrice
de tip VECM si VAR, fundamentate pe relatiile dintre ocupare, produsul intern brut, investitii si
rata somajului. Modelele sunt estimate pe date trimestriale si validate prin teste statistice
standard si evaluiri out-of-sample. in etapa a doua, prognozele obtinute la nivel national sunt
adaptate la nivel regional, utilizind o metoda proportionala bazata pe structura istorica recentd
a ocuparii. Aceasta abordare asigura consistenta dintre nivelul national si distributia teritoriala.
in etapa a treia, rezultatele sunt detaliate pe ocupatii, prin utilizarea structurii ocupationale
observate in perioada recenti. In absenta unor date detaliate si a unor modele econometrice
robuste la nivel ocupational, distributia se realizeaza prin aplicarea ponderilor corespunzatoare
grupelor ISCO-08 (nivel 3-digit) asupra prognozelor regionale. Ultima etapa consta in corelarea
ocupatiilor rezultate cu domeniile de studii universitare analizate, in vederea interpretarii
rezultatelor ocupationale in raport cu domeniile de studii si a aproximarii segmentelor pietei
muncii relevante pentru absolventi.
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Figura 1 Fluxul metodologic de anticipare a cererii de fortd de muncd

Demersul metodologic porneste de la premisa ca legdtura dintre evolutiile economice si
cererea de competente relevanta pentru sistemul educational nu poate fi analizati direct, fiind
necesar un nivel intermediar de analiz3. In acest context, populatia ocupata reflecta nivelul efectiv
al ocuparii, rezultat al interactiunii dintre cererea si oferta de muncj, si este utilizata in cadrul
metodologiei ca indicator proxy pentru cererea de fortd de munca. Prin modelarea evolutiei
ocuparii si detalierea acesteia la nivel regional si ocupational, rezultatele pot fi interpretate intr-
o forma relevanta pentru domeniile de studii analizate.
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Capitolul 2
Modelarea econometrica a populatiei ocupate

2.1. Fundamentarea cadrului econometric al prognozei

Analiza si prognoza populatiei ocupate se bazeazd in mod fundamental pe utilizarea
seriilor de timp. n cazul pietei muncii, seriile de timp ofera informatii esentiale despre dinamica
ocuparii, despre reactia acesteia la socuri economice si despre tendintele de ajustare structurala
ale economiei. Ele permit atat intelegerea evolutiilor istorice, cdt si construirea de scenarii privind
cererea viitoare de forta de muncd, ceea ce reprezinta obiectivul central al prezentei
componente.

Evolutia populatiei ocupate este analizatd in relatie cu variabile macroeconomice capabile
s& surprindd dinamica activitatii economice, a investitillor si a pietei muncii. Tn cadrul
metodologiei, aceasta relatie este modelata utilizdnd produsul intern brut, formarea bruta de
capital fix si rata somajului. Selectarea acestor variabile urmareste surprinderea unor mecanisme
distincte prin care evolutiile macroeconomice se pot transmite asupra ocuparii. Specificarea si
modul de operationalizare a variabilelor sunt prezentate in sectiunea urmatoare.

ntr-o etapi exploratorie au fost testate si specificatii univariate de tip AR, MA si ARMA,
utilizate ca benchmark pentru evaluarea capacitatii de prognoza bazate exclusiv pe dinamica
proprie a seriilor populatiei ocupate. Rezultatele au evidentiat insa limite ale acestei abordari:
unele specificatii au prezentat probleme de stabilitate sau nu au adus imbunatatiri ale
performantei, iar modelele univariate nu permit integrarea influentelor macroeconomice si a
relatiilor de echilibru pe termen lung relevante pentru evolutia ocupérii. In consecintd, acestea
nu au fost retinute in cadrul final de prognoza, analiza fiind continuatd prin modele multivariate
de tip VAR si VECM.

Modelele vector autoregresive (VAR) reprezinta una dintre cele mai importante clase de
modele multivariate utilizate in analiza si prognoza variabilelor macroeconomice
interdependente. Spre deosebire de modelele univariate, care descriu evolutia unei variabile
exclusiv prin valorile sale trecute, modelele VAR trateaza mai multe variabile ca fiind endogene
simultan, captand astfel relatiile dinamice dintre acestea. Aceastd formulare permite fiecarei

SMART - Studenti motivati sa ajungd antreprenori de succes — Cod SMIS 311669



Cofinantat de
Uniunea Europeana

Proiect cofinantat prin Programul Educatie si Ocupare 2021-2027
variabile sa fie explicata de propriile valori trecute, dar si de valorile trecute ale tuturor celorlalte
variabile endogene. VAR-ul ofera astfel o reprezentare simultana si flexibila a acestor interactiuni.

Proiectiile econometrice ale variabilelor macroeconomice sunt profund afectate de
proprietatile statistice ale seriilor de timp. Th mod particular, multe variabile economice
fundamentale, precum PIB-ul, ocuparea, productivitatea sau costul fortei de munca, prezinta
tendinte de crestere pe termen lung si niveluri determinate partial de factori structurali. Ca
urmare, acestea manifestd adesea comportamente nestationare. in prezenta nestationarititii,
modelele de regresie aplicate in nivel pot produce rezultate inselatoare (regresii false), iar
modelele VAR traditionale pot deveni instabile. Pentru a trata in mod riguros relatiile dintre
variabilele economice integrate si corelate pe termen lung, literatura econometrica a dezvoltat
cadrul de analiza bazat pe cointegrare si modelul vectorial de corectie a erorii (VECM).

Modelul VECM permite integrarea coerenta a dinamicilor pe termen scurt, prin
componente autoregresive, si a relatiilor de echilibru pe termen lung, prin termenul de corectie
a erorii. Daca mai multe variabile sunt integrate de ordinul (1), acestea pot evolua impreuna pe
termen lung, mentinand o relatie de echilibru, chiar daca sunt afectate de socuri temporare.
Cointegrarea exprima astfel existenta unei relatii economice de echilibru fundamental intre
variabile, iar deviatiile de la echilibrul pe termen lung determina ajustari ulterioare care
restabilesc relatia.

2.2. Populatiile de referinta si variabilele utilizate

Modelarea populatiei ocupate are la baza un cadru econometric care surprinde relatia
dintre ocupare si principalii determinanti macroeconomici. Variabila de interes este populatia
ocupatad, analizata pe trei segmente relevante pentru obiectivul proiectului:

¢ populatia ocupatad 25-64 ani;
e populatia ocupatad 25-34 ani;
» populatia ocupata 25—-34 ani cu studii superioare.

Utilizarea acestor trei segmente permite combinarea perspectivei macroeconomice
generale cu analiza specifica a cohortelor tinere si a capitalului uman inalt calificat.

Pentru primul model, variabila dependenta este populatia ocupata din grupa de varsta
25-64 ani, exprimata in persoane. Aceasta categorie este considerata segmentul central al fortei
de munca active, cu o participare relativ stabila pe piata muncii si cu o sensibilitate ridicata la
evolutiile macroeconomice. in procesul de estimare, seria este utilizatd in transformare
logaritmica (LPOC2564).
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in cadrul celorlalte doud modele econometrice, variabilele dependente sunt populatia
ocupata din grupa de varsta 25—-34 ani, exprimata in numar de persoane, respectiv populatia
ocupata din grupa de varsta 25—34 ani si studii superioare, exprimata in numar de persoane.
Aceste doua grupe din cadrul fortei de munca active sunt caracterizate printr-o participare
instabila, volatila la piata muncii din cauza sensibilitatii accentuate la evolutiile macroeconomice.
Tn estimare, seriile sunt utilizate in forma logaritmica (LPOC2534 si LPOC2534HE).

Pentru a surprinde determinantii macroeconomici ai ocuparii, modelele includ trei
variabile explicative: PIB real, formarea bruta de capital fix si rata somajului. In cazul modelelor
pentru populatia ocupata 25-34 ani si populatia ocupata 25—-34 ani cu studii superioare este
utilizata rata somajului pentru populatia de varsta 25-34 ani. Produsul Intern Brut este utilizat in
termeni reali, exprimat in volume inlantuite (chain linked volumes), cu anul de referinta 2020,
milioane lei, si este transformat in logaritm (LPIB). PIB reprezinta principalul indicator al activitatii
economice agregate si reflecta cererea globala de bunuri si servicii. Din perspectiva teoretica,
ocuparea este determinata de nivelul productiei si de dinamica cererii agregate, astfel incat
includerea PIB este esentiala pentru modelarea relatiei dintre activitatea economica si utilizarea
fortei de munca.

Formarea brutd de capital fix este introdusa sub forma ponderii in PIB, exprimata
procentual. Aceastd variabila surprinde intensitatea investitionald a economiei si reflecta
acumularea de capital productiv. Din punct de vedere economic, investitiile influenteaza atat
cererea de munca pe termen scurt, prin proiecte investitionale, cat si potentialul de crestere pe
termen mediu si lung, prin extinderea capacitatii productive. Utilizarea ponderii din PIB permite
captarea rolului structural al investitiilor, independent de variatiile de nivel ale economiei.

Rata somajului, exprimata procentual, este inclusa pentru a surprinde conditiile generale
de pe piata muncii si gradul de utilizare a resursei de munca disponibile. Aceasta reflecta
dezechilibrele temporare dintre cererea si oferta de munca si poate avea o relatie bidirectionala

cu ocuparea. In cadrul modelului, variabila contribuie la explicarea ajustérilor pe termen scurt ale
populatiei ocupate.

2.3. Prelucrarea seriilor si alegerea cadrului econometric

Modelarea a pornit de la utilizarea seriilor anuale, care au permis identificarea relatiilor
macroeconomice dintre ocupare si activitatea economica si testarea unor specificatii alternative.
Frecventa anuala s-a dovedit Tnsa limitativa pentru surprinderea dinamicii pe termen scurt si a
fluctuatiilor ciclice, in contextul seriilor relativ scurte disponibile pentru Romania. in consecinta,
metodologia finald utilizeaza serii trimestriale coerente si comparabile pentru perioada 2000T1-
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2025T3. Cresterea numarului de observatii imbunatateste puterea statisticd a testelor
econometrice si robustetea estimarilor si permite o analiza mai adecvata a relatiilor dinamice si
de cointegrare relevante pentru prognozele pe termen mediu.

Trecerea la frecventa trimestriald modifica proprietatile statistice ale seriilor, in special in
ceea ce priveste volatilitatea, sezonalitatea si ordinul de integrare. Tn consecintd, testele
econometrice necesare specificarii si validarii modelelor sunt realizate integral pe setul de date
trimestriale, fara preluarea automata a concluziilor obtinute pe baza seriilor anuale.

Analiza este realizata in EViews 10, pentru intervalul 2000T1-2025T3.

Toate seriile sunt utilizate in forma neajustata sezonier, intrucat nu toate variabilele au fost
disponibile intr-o forma ajustata sezonier comparabild, iar utilizarea unor proceduri diferite de
ajustare ar fi putut introduce inconsistente intre serii. Sezonalitatea este tratata explicit prin
introducerea unor variabile dummy pentru trimestrele I, lll si IV (D2, D3, D4), trimestrul | fiind
categoria de referinta. Aceste variabile permit controlarea efectelor sezoniere recurente fard
modificarea seriilor originale.

Tnaintea specificirii modelelor dinamice, a fost analizata stationaritatea seriilor utilizate,
intrucit aceasta conditioneaza alegerea cadrului econometric adecvat. In prezenta seriilor
nestationare, estimarea in nivel poate conduce la regresii false si la rezultate dificil de interpretat
din punct de vedere statistic. Stationaritatea a fost testata utilizind testul Augmented Dickey—
Fuller (ADF), aplicat atat seriilor in nivel, cat si primelor diferente. Specificatia testului a inclus
termen constant si, acolo unde a fost necesar, termen de trend, iar numarul de laguri a fost
selectat pe baza criteriilor informationale.

Rezultatele indica faptul ca variabilele incluse in modelele econometrice sunt nestationare
n nivel si devin stationare dupa prima diferentiere, fiind astfel integrate de ordinul I(1). Aceasta
proprietate se verificd atat pentru seriile populatiei ocupate, cit si pentru variabilele
macroeconomice utilizate in modelare.

Avand in vedere caracterul I(1) al seriilor, in etapa urmatoare este identificata structura
dinamica a sistemelor si este testata existenta unor relatii de echilibru pe termen lung. Pentru
determinarea numarului adecvat de laguri sunt estimate modele VAR in nivel, selectia fiind
fundamentata pe criterii informationale si statistice. Pentru populatia ocupata 25—64 ani, criteriul
Schwarz (SC) indica lag 1, iar criteriile AIC si FPE indica lag 5; a fost retinuta o structura VAR(5)
pentru etapele ulterioare de testare si specificare a modelului. Pentru populatia ocupata 25-34
ani, criteriile SC si HQ indica lag 1, in timp ce AIC, FPE si testul LR indica lag 5, fiind de asemenea
retinuta o structura VAR(5). Pentru populatia ocupatd 25—-34 ani cu studii superioare, SC si HQ
indica lag 1, iar AIC, FPE si LR indica lag 8. Tn acest din urmd caz, pentru evitarea supra-
parametrizarii au fost analizate comparativ specificatiile VAR(5), VAR(6) si VAR(8), iar pe baza
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diagnosticelor reziduurilor si a stabilitatii sistemului, VAR(5) a fost retinut ca specificatie pentru
comparatia ulterioara a performantei predictive.

Existenta relatiilor de echilibru pe termen lung este evaluata prin metoda Johansen,
pornind de la specificatia VAR selectata in niveluri. Determinarea rangului de cointegrare se
realizeaza pe baza statisticilor Trace si Maximum Eigenvalue. Specificatia include o constanta
restrictionata n relatia de cointegrare, fara trend determinist, iar variabilele dummy sezoniere
D2-D4 sunt introduse ca variabile exogene.

Pentru cele trei segmente de populatie analizate, testele Johansen indica existenta unei
relatii de cointegrare, cu rang \(r=1\). Acest rezultat justifica estimarea unor modele de tip Vector
Error Correction (VECM), care permit integrarea simultana a relatiilor de echilibru pe termen lung
si a ajustarilor pe termen scurt.

2.4. Estimarea, validarea si selectia modelelor econometrice

Pe baza rezultatelor testelor de cointegrare, pentru fiecare dintre cele trei segmente de
populatie a fost estimat un model VECM cu un singur vector de cointegrare. Estimarea permite
analiza simultana a relatiei de echilibru pe termen lung dintre ocupare si variabilele
macroeconomice incluse in sistem si a dinamicii ajustarilor pe termen scurt. Modelele au fost
evaluate atat din perspectiva semnificatiei si coerentei relatiilor estimate, cat si prin
diagnosticarea reziduurilor, analiza stabilitatii si evaluarea performantei predictive out-of-sample.

2.4.1. Modelul pentru populatia ocupata 25—-64 ani

Pentru populatia ocupata 25-64 ani, modelul VECM este estimat cu un singur vector de
cointegrare si patru laguri ale diferentelor variabilelor endogene, corespunzator structurii VAR(5)
identificate anterior. Ecuatia de cointegrare este normalizatd dupa populatia ocupata 25—64 ani
(LPOC2564).

Rezultatele estimarii indica o relatie de echilibru pe termen lung in care coeficientii
asociati PIB si ratei somajului sunt semnificativi statistic. in schimb, coeficientul asociat formarii
brute de capital fix nu este semnificativ statistic in relatia de lunga durat3, sugerand ca investitiile
pot avea un rol mai degraba indirect, mediat prin dinamica activitatii economice sau prin
mecanismele pe termen scurt.

Coeficientul termenului de corectie a erorii in ecuatia variatiei ocuparii este de 0,0397, cu
o statistica t de aproximativ 1,82, fiind semnificativ statistic la nivelul de 10%. Rezultatul indica
existenta unui mecanism de ajustare graduala catre relatia de echilibru pe termen lung. Semnul
coeficientului este determinat de modul de normalizare a relatiei de cointegrare in EViews.
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Structura pe termen scurt evidentiaza, de asemenea, efecte semnificative ale unor variatii
intarziate ale PIB si ratei somajului asupra ocuparii.

Validarea econometrica a inclus testarea autocorelarii reziduale si verificarea stabilitatii
sistemului. Testele LM aplicate pentru lagurile individuale 1-8 nu resping ipoteza nul3 de absenta
a autocoreldrii, valorile p fiind peste pragul de 5%. Testele cumulative indica insd autocorelare
reziduala la unele orizonturi superioare, aspect care impune prudentd in interpretare. Separat,
analiza radacinilor inverse ale polinomului caracteristic confirma stabilitatea dinamicd a
sistemului.

Validarea capacitatii de prognoza a fost realizata prin compararea VECM cu un model
alternativ VAR(5) estimat in niveluri. Modelele au fost estimate pe intervalul 2000T1-2016T4, iar
pentru perioada 2017T1-2025T3 au fost generate prognoze dinamice out-of-sample. Tn cadrul
prognozei dinamice, valorile prognozate sunt utilizate iterativ pentru generarea valorilor aferente
perioadelor urmatoare, reproducand astfel conditiile unui exercitiu efectiv de anticipare pe

termen mediu. Performanta predictivd a fost evaluata prin Root Mean Squared Error (RMSE),
rezultatele fiind:

VECM: RMSE =0,0332
VAR(5): RMSE = 0,0435

Diferenta dintre performantele predictive a fost evaluata suplimentar prin testul Diebold—
Mariano. Valoarea statisticii DM este de -3,9267, cu valoarea p = 0,0004, indicand o diferenta
statistic semnificativd in favoarea VECM. Tn consecinti, VECM este retinut drept model final
pentru prognoza populatiei ocupate 25-64 ani.

2.4.2. Modelul pentru populatia ocupata 25—-34 ani

Pentru populatia ocupata 25-34 ani, modelul este de asemenea estimat ca VECM cu un
singur vector de cointegrare si patru laguri ale diferentelor variabilelor endogene. Ecuatia de
cointegrare este normalizatd dup3 populatia ocupatd 25-34 ani (LPOC2534). in relatia de
echilibru pe termen lung, coeficientul asociat PIB este puternic semnificativ statistic (t = 11,93),
iar coeficientul ratei somajului este, de asemenea, semnificativ statistic (t = 3,07). Coeficientul
formarii brute de capital fix nu este semnificativ statistic (t = -1,20), indicand faptul ca, in aceasta
specificatie, variabila nu contribuie direct la relatia de lungi durata.

n acest caz, termenul de corectie a erorii nu este semnificativ statistic in ecuatia variatiei
populatiei ocupate. Ajustarea la dezechilibrele relatiei de cointegrare se manifestd insa in cadrul
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celorlalte ecuatii ale sistemului, in special prin PIB si rata somajului, ale caror coeficienti de
ajustare sunt semnificativi statistic.

Testele LM aplicate reziduurilor indica rezultate in general satisfacitoare la nivelul lagurilor
individuale, cu o respingere punctuald la lag 3. Testele cumulative se situeaza la limita pentru
unele orizonturi. Analiza radacinilor inverse confirma stabilitatea dinamica a sistemului.

Si pentru acest segment al populatiei ocupate, performanta predictiva a fost evaluata prin
compararea VECM cu VAR(5), utilizand acelasi design out-of-sample: estimarea pe perioada
2000T1-2016T4 si generarea de prognoze dinamice pentru 2017T1-2025T3. Rezultatele sunt:

VECM: RMSE =0,064483
VAR(5): RMSE = 0,071831

Valoarea mai redusa a RMSE indica o performanta predictiva superioara a modelului
VECM. Tn consecintd, VECM este selectat drept model final pentru prognoza populatiei ocupate
25-34 ani.

2.4.3. Modelul pentru populatia ocupata 25—-34 ani cu studii superioare

Pentru populatia ocupata 25-34 ani cu studii superioare, testarea lohansen a
fundamentat, de asemenea, estimarea unui model VECM cu un singur vector de cointegrare.
Ecuatia de cointegrare este normalizatd dupd LPOC2534HE si include PIB, formarea brutd de
capital fix si rata somajului. Spre deosebire insa de celelalte doua segmente analizate, coeficientii
variabilelor incluse in relatia de cointegrare nu sunt semnificativi statistic la pragurile uzuale. Nici
constanta nu este semnificativa. Testele LM aplicate reziduurilor VECM indica absenta
autocorelarii pentru majoritatea lagurilor individuale, insa testele cumulative evidentiaza
respingeri la anumite orizonturi, ceea ce sugereaza existenta unor dependente dinamice
reziduale. Analiza stabilitatii confirma totusi ca sistemul este dinamic stabil.

Pentru alegerea modelului final, VECM a fost comparat cu specificatia VAR(5) retinuta
anterior. Evaluarea a utilizat acelasi cadru out-of-sample: estimarea pe intervalul 2000T1-2016T4

si generarea de prognoze dinamice pentru perioada 2017T1-2025T3. Rezultatele evaluarii
predictive sunt:

VECM: RMSE = 0,455622
VAR(5): RMSE = 0,351418
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n acest caz, VAR(5) in niveluri produce erori de prognozi mai reduse decat VECM. Desi
testul Johansen indica existenta unei relatii de cointegrare, pentru obiectivul de prognoza aplicata
performanta out-of-sample constituie criteriul decisiv de selectie. Tn consecinti, modelul final
utilizat pentru prognoza populatiei ocupate 25-34 ani cu studii superioare este VAR(5) in niveluri,
cu constanta si variabile dummy sezoniere.

Tn urma procesului de estimare, diagnosticare si evaluare predictivd, modelele selectate
pentru generarea prognozelor sunt, astfel, VECM pentru populatia ocupata 25-64 ani, VECM

pentru populatia ocupata 25-34 ani si VAR(5) pentru populatia ocupata 25-34 ani cu studii
superioare.

2.5. Generarea prognozelor si transformarea rezultatelor

Dupa selectarea si validarea specificatiilor finale, modelele au fost reestimate pe intregul
esantion disponibil, pana in 2025T3, si utilizate pentru generarea prognozelor aferente perioadei
2025T4-2030T4. Pentru populatia ocupata 25-64 ani si populatia ocupata 25-34 ani au fost
utilizate modelele VECM selectate, iar pentru populatia ocupatd 25—34 ani cu studii superioare a
fost utilizat modelul VAR(5) in niveluri, cu constanta si variabile dummy sezoniere.

Valorile prognozate ale seriilor populatiei ocupate sunt obtinute initial in logaritmi si sunt
transformate ulterior in nivel, exprimat in persoane, prin aplicarea functiei exponentiale.
Prognozele trimestriale sunt apoi agregate la nivel anual prin calcularea mediei celor patru
trimestre calendaristice. Seriile anuale astfel obtinute constituie baza numerica utilizata in etapa
ulterioara de regionalizare.

in cazul populatiei ocupate 25-64 ani, pentru anul 2025 valoarea anuala reprezintd media
dintre primele trei trimestre observate si trimestrul IV prognozat, asigurand continuitatea dintre
seria observata si orizontul integral de prognoza. Valorile pentru populatia ocupata 25—-64 ani
provin din prognoza realizata pe baza modelului VECM si indica o ajustare descendenta moderata
pe orizontul 2025-2030, de la aproximativ 7,23 milioane persoane in 2025 la 7,02 milioane
persoane in 2030. Scaderea cumulata este de aproximativ 212 mii persoane, respectiv 2,9%, iar
dinamica prognozata este una graduala, fara fluctuatii abrupte.

Tabel 1. Prognozele nationale anuale ale populatiei ocupate, 2025-2030

An 25-64 ani 25-34 ani 25-34 ani cu studii superioare
2025 7232578 1474044 417 875
2026 7 152 061 1437 007 406 186
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2027 7 121 652 1400 483 396 931
2028 7 089 095 1364 026 387 630
2029 7 054 975 1328116 376 657
2030 7 020 285 1292410 365 182

Pentru populatia ocupata 25—34 ani, prognoza indica o tendinta descendenta pe intreaga
perioada analizatd, de la 1.474.044 persoane in 2025 la 1.292.410 persoane in 2030. Diminuarea
totald estimata este de aproximativ 181,6 mii persoane, corespunzatoare unei contractii cumulate
de aproximativ 12% fata de nivelul din 2025. Ritmul anual al scaderii este relativ constant,
situdndu-se in jurul a 35—-37 mii persoane pe an. in cazul populatiei ocupate 25-34 ani cu studii
superioare, valorile prognozate scad de la 417.875 persoane in 2025 la 365.182 persoane in 2030,
indicand o evolutie descendenta graduala pe intreg orizontul de prognoza.
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Capitolul 3
Regionalizarea prognozelor

Prognozele nationale obtinute pentru cele trei segmente de populatie — populatia
ocupata 25-64 ani, populatia ocupata 25-34 ani si populatia ocupatd 25-34 ani cu studii
superioare — constituie baza pentru estimarea evolutiilor in profil regional NUTS 2. Seriile
trimestriale prognozate au fost transformate anterior in serii anuale, iar valorile astfel obtinute
sunt utilizate in procesul de regionalizare.

Regionalizarea prognozelor nationale este realizata printr-o metodd proportional-
structurala, fundamentata pe distributia istorica recentd a populatiei ocupate intre regiuni.
Abordarea porneste de la ipoteza mentinerii relative a structurii teritoriale pe orizontul de
prognozd, in absenta unor socuri regionale majore care si determine modificiri structurale
abrupte. Pentru stabilirea structurii teritoriale sunt utilizate ponderile regionale medii aferente
perioadei 2020-2024. Intervalul a fost ales astfel incat sa reflecte configuratia recenti a pietei
muncii si, in acelasi timp, sa atenueze influenta unor fluctuatii conjuncturale sau a unor ani atipici.

3.1. Regionalizarea populatiei ocupate 25—-64 ani si 25—-34 ani

Pentru populatia ocupata 25-64 ani, ponderea fiecdrei regiuni in totalul national este
calculata pentru fiecare an al perioadei 2020-2024, iar in procesul de regionalizare este utilizata
media acestor ponderi. Prognoza regionala este obtinuta prin aplicarea ponderii medii regionale
asupra valorii anuale prognozate la nivel national.

Formal, pentru fiecare regiune r, ponderea medie a populatiei ocupate 25—-64 ani in totalul
national, aferenta perioadei 2020-2024, este calculata conform relatiei:

2564, ,
2564R0,t)

Prognoza regionala este obtinuta prin aplicarea acestei ponderi asupra prognozei nationale
anuale:

8§70t = media2020_2024(

25647777 = §256* X 25645,
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Aceeasi metoda este utilizata pentru populatia ocupata 25-34 ani. Pentru fiecare regiune
este calculata ponderea medie a populatiei ocupate din aceasta grupa de varsta in totalul national
aferent perioadei 2020-2024, iar ponderea rezultata este aplicatd prognozei nationale pentru
fiecare an din intervalul 2025-2030. Distributia regionala raméane astfel ancorata in structura
teritorialda recenta, mentinand consistenta cu traiectoria macroeconomica estimata la nivel
national.

Tn mod analog, ponderea medie regionald pentru populatia ocupati 25-34 ani este
calculata conform relatiei:

2534,
2534R0_t)
Prognoza regionala rezulta prin aplicarea ponderii medii asupra prognozei nationale:

25347%9 = 5253 x 253459

5_'r2534 = mediazozo—2024(

Metoda asigura coerenta agregarii: pentru fiecare an al orizontului de prognoza, suma
valorilor regionale reproduce valoarea estimata la nivel national, eventualele diferente fiind
exclusiv efecte de rotunijire.

3.2. Regionalizarea populatiei ocupate 25-34 ani cu studii superioare

Pentru segmentul populatiei ocupate 25—-34 ani cu studii superioare, metodologia include
un pas suplimentar de ajustare structural-educationald, determinat de eterogenitatea distributiei
teritoriale a capitalului uman. Aplicarea directa a ponderii regionale aferente populatiei ocupate
25-34 ani ar presupune implicit o structura educationala similara intre regiuni, ipoteza care nu
reflecta diferentele existente in distributia populatiei cu studii superioare.

n prima etap3 este utilizatd ponderea regional3 aferentd populatiei ocupate 25-34 ani. n
etapa urmatoare, aceasta pondere este ajustata printr-un factor educational regional, construit
pe baza structurii populatiei ocupate 25-64 ani cu studii superioare. Factorul exprima
pozitionarea relativa a fiecarei regiuni in raport cu media nationala din perspectiva intensitatii
capitalului uman superior.

Factorul educational regional este calculat conform relatiei:

(H E 2564,1-)
2564,

(H 52554.}20)
256400

E =
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Factorul \(F_r\) reflecta pozitionarea relativa a fiecarei regiuni in raport cu media nationala din
perspectiva intensitatii capitalului uman.

Ponderile finale utilizate Tn procesul de regionalizare sunt obtinute prin normalizarea
produsului dintre ponderea regionala aferenta grupei 25-34 ani si factorul educational regional,
astfel Tncat suma ponderilor regionale finale sa fie egala cu unu.

Prognoza regionala pentru segmentul populatiei ocupate 25-34 ani cu studii superioare
este calculata prin:

HE}*® = w, X HEpy'?
unde w, reprezintd ponderea regionala ajustata educational.

Aceasta abordare permite pastrarea diferentelor structurale existente intre regiuni in ceea
ce priveste capitalul uman si evitd ipoteza unei distributii teritoriale uniforme a populatiei tinere
cu studii superioare.

Pentru acest segment, datele regionale rezultate din intersectia dintre regiune, grupa de
varsta si nivelul de educatie nu sunt publicate intr-o form3 complets la nivel NUTS 2. Tn consecint3,
pentru perioada observata 2020-2024, seria regionala a fost construita prin aplicarea ponderilor
regionale ajustate educational asupra seriei nationale observate. Aceeasi metodologie este
utilizata pentru perioada de prognoza 2025-2030, ceea ce asigura coerenta internd a seriei
regionale pe intregul interval 2020-2030.

3.3. Rezultatele regionalizarii pentru Regiunea Sud-Muntenia

Aplicarea metodologiei de regionalizare evidentiazad pentru Regiunea Sud-Muntenia o
evolutie descendentd pentru toate cele trei segmente analizate, cu intensitati diferite. Pentru
populatia ocupata 25-64 ani, nivelul prognozat scade de la 1031366 persoane in 2025 la
1 001 093 persoane in 2030, ceea ce corespunde unei diminuari de 30 273 persoane, respectiv
-2,9%. Traiectoria indica o contractie moderata si graduald a bazei regionale a populatiei ocupate
adulte.

Pentru populatia ocupata 25-34 ani, reducerea este mai accentuatd, de la 191 960
persoane in 2025 la 168 306 persoane in 2030. Variatia absoluta este de -23 654 persoane,
corespunzatoare unei diminuari de 12,3%. Comparativ cu segmentul 25-64 ani, evolutia indicd o
comprimare mai puternica a cohortelor tinere active.

Segmentul populatiei ocupate 25-34 ani cu studii superioare urmeaza o dinamica
apropiata celei inregistrate pentru populatia ocupata 25—-34 ani in ansamblu. Nivelul estimat se
reduce de la 38 809 persoane in 2025 la 33 915 persoane in 2030, ceea ce reprezintd o diminuare
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cu 4 894 persoane, respectiv -12,6%. Ponderea persoanelor cu studii superioare in populatia
ocupata 25-34 ani se mentine insa relativ stabild, in jurul valorii de 20% pe orizontul analizat.

Tabel 2. Sinteza evolutiei populatiei ocupate — Regiunea Sud-Muntenia, 2025-2030

Indicator 2025 2030 Variatie absoluta Variatie %
Populatia ocupata 25-64 ani 1031366 1001093 -30273 -2,9%
Populatia ocupata 25-34 ani 191 960 168 306 -23 654 -12,3%
Populatia ocupata 25-34 ani, 38 809 33915 -4 894 -12,6%
studii superioare

Reducerea relativa este, prin urmare, considerabil mai accentuata pentru populatia tanara
decét pentru segmentul 25-64 ani. in cadrul ipotezelor metodologice utilizate, evolutia celor

doua serii este apropiata, iar ponderea segmentului cu studii superioare se mentine relativ stabila
pe orizontul prognozei.

3.4. Limitele metodologice ale regionalizarii

Regionalizarea are caracter conditionat, deoarece rezultatele depind atat de traiectoria
prognozei nationale, cat si de ipoteza mentinerii relative a structurii teritoriale recente. Metoda
nu surprinde eventuale socuri regionale specifice — precum investitii majore, restructurari
sectoriale sau alte modificari capabile sa schimbe semnificativ distributia teritoriala a ocuparii —
care ar putea determina deviatii fata de ponderile istorice utilizate.

Tn consecintd, prognozele regionale trebuie interpretate ca un scenariu de bazj,
conditionat de mentinerea tendintelor structurale observate in perioada recenta. Pentru
segmentul 25-34 ani cu studii superioare se adauga limitarea legata de indisponibilitatea unor
serii regionale complete la intersectia dintre regiune, varsta si nivel educational, ceea ce a impus
utilizarea ajustarii structural-educationale descrise anterior.

Capitolul 4
Distributia prognozelor pe ocupatii
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Detalierea prognozelor la nivel ocupational este realizata utilizand o abordare structurala,
bazatd pe distributia observata a ocupirii pe ocupatii ISCO-08. Tn lipsa unor serii de date suficient
de detaliate si consistente pentru estimarea unor modele econometrice la nivel ocupational,
prognoza pe ocupatii nu este realizata direct, ci derivata din prognozele populatiei ocupate
prezentate in capitolele anterioare. Abordarea presupune mentinerea relativd a structurii
ocupationale recente, in absenta unor transformari structurale majore pe piata muncii.

4.1. Baza de date utilizata si identificarea grupelor ocupationale

Pentru estimarea structurii ocupationale este utilizata baza de microdate European Union
Labour Force Survey (EU-LFS) 2024 pentru Romania, componenta nationald a anchetei
armonizate la nivelul Uniunii Europene privind forta de munca. Datele sunt furnizate sub form3
de microdate anonimizate, organizate la nivel de individ.

Analiza se concentreazad asupra populatiei ocupate (EMPSTAT=1), filtratd suplimentar in
functie de grupele de varsta si nivelul educational corespunzidtoare celor trei grupuri
populationale de referinta. Nivelul educational este identificat prin variabila HATLEV1D, bazat3 pe
clasificarea ISCED, iar ocupatia prin variabila ISCO-08_ 3D, care permite identificarea ocupatiei la
nivel de grupa minora, respectiv trei cifre conform clasificarii 1SCO-08.

Pentru obtinerea unor estimari reprezentative sunt utilizate variabilele de ponderare
disponibile in EU-LFS, care reflecta probabilitatea de selectie in esantion si ajustdrile pentru non-
raspuns. Ponderile sunt utilizate in estimarea proportiilor categoriilor ocupationale in cadrul
grupurilor populationale analizate.

Analiza se concentreaza asupra a doua grupe ocupationale relevante pentru domeniile de
studii vizate:

» ISCO 213 - Specialisti in stiintele vietii;
» ISCO 214 — Ingineri (exclus ingineri in electrotehnologie).

Grupa ISCO 213 include, intre altele, biologi, botanisti, zoologi si asimilati, consultanti in
agricultura, silvicultura si pescuit si specialisti in domeniul protectiei mediului. Grupa ISCO 214
include ingineri tehnologi si de productie, ingineri constructori, ingineri in domeniul protectiei
mediului, ingineri mecanici, ingineri chimisti, ingineri mineri, petrolisti, metalurgisti si asimilati,
precum si alte categorii de ingineri.
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4.2. Estimarea structurii ocupationale pe nivele de studii in anul de
referinta

Pentru anul 2024 este estimata ponderea celor doud grupe ocupationale (213 si 214) in
populatia ocupata 2564 ani si populatia ocupata 25—34 ani. Ponderile sunt estimate atat la nivel
national, cat si regional. Pe baza acestor proportii si a prognozelor grupurilor populationale de
referinta realizate in etapele anterioare se estimeaza ulterior numarul persoanelor ocupate in
grupele 1ISCO 213 si ISCO 214 pentru perioada 2025—-2030.

Pentru estimarea numarului persoanelor ocupate in grupele ISCO 213 si ISCO 214 cu varsta
intre 25-24 ani si studii superioare au fost calculate ponderile persoanelor cu studii superioare in
totalul populatiei ocupate de 25-34 de ani din grupele ISCO-08 213 si ISCO-08 214, calculate pe
baza EU-LFS 2024. Aceste ponderi au fost aplicate apoi asupra prognozelor ocupationale
corespunzatoare, separat la nivel national si regional.

Tn cazul populatiei ocupate cu varsta de 25-64 ani, la nivel national ponderea specialistilor
in stiintele vietii (ISCO 213) este de 0,24%, iar ponderea inginerilor (ISCO 214) este de 2,49%. in
Regiunea Sud-Muntenia, ponderile corespunzatoare sunt de 0,23% pentru ISCO 213 si 1,99%
pentru ISCO 214,

Pentru populatia ocupata cu varsta de 25-34 ani, la nivel national ponderea specialistilor
in stiintele vietii (ISCO 213) este de 0,20%, iar ponderea inginerilor (ISCO 214) este de 2,92%. In
Regiunea Sud-Muntenia, ponderile sunt de 0,26% pentru ISCO 213 si 2,51% pentru ISCO 214.
Estimarile regionale pentru ISCO 213 trebuie interpretate cu prudentd, avind in vedere
dimensiunea redusa a acestei categorii ocupationale si gradul mai ridicat de incertitudine asociat
estimarilor.

in randul specialistilor in stiintele vietii (ISCO 213) cu varsta de 25-34 ani, ponderea
persoanelor cu studii superioare este de 92,8% la nivel national. La nivel regional, in regiunea Sud-
Muntenia 100% din specialistii in stiintele vietii au studii superioare. in randul inginerilor (ISCO
214) cu varsta de 25-34 ani, ponderea persoanelor cu studii superioare este de 98,8% la nivel
national. Tn Sud-Muntenia, ponderea persoanelor cu studii superioare sunt de 98,2%.

4.3. Aplicarea structurii ocupationale pe nivele de studii asupra
prognozelor

Prognoza numarului de persoane ocupate in cele doud grupe ocupationale (ISCO 213 si

214) este obtinuta prin aplicarea ponderilor estimate pentru anul 2024 asupra valorilor

prognozate pentru grupurile populationale de referinta populatia ocupata 25—64 ani si populatia
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ocupatd 25-34 ani. Prognoza numarului persoanelor ocupate in cele doud grupe ocupationale
(ISCO 213 si 214) cu varsta intre 25-24 ani si studii superioare este obtinuta aplicind ponderile
aferente persoanelor cu studii superioare in totalul populatiei ocupate de 25-34 de ani.
Procedura este aplicata atat la nivel national, cat si pentru fiecare regiune NUTS 2.

Astfel, pentru fiecare combinatie dintre regiune, grup populational si grupa ocupational3,
ponderea estimatd in anul de referintd este aplicata asupra valorii prognozate a populatiei
ocupate pentru fiecare an din intervalul 2025-2030. Rezulta o estimare a numarului persoanelor
ocupate in grupele ISCO 213 si ISCO 214 corespunzatoare fiecarei populatii de referinta.

Abordarea are caracter structural si presupune mentinerea ponderilor ocupationale
observate in anul de referintd pe orizontul de prognozi. In consecintd, modificarea numaérului
prognozat de persoane din cele doua grupe ocupationale este determinatd de evolutia
prognozata a grupului populational de referinta, in conditiile mentinerii structurii ocupationale
utilizate. Rezultatele trebuie interpretate, prin urmare, ca estimari conditionate de stabilitatea
relativa a structurii ocupationale.

4.4. Rezultatele prognozelor pentru grupele ocupationale

Aplicarea ponderilor ocupationale asupra prognozelor populatiei ocupate indica, pentru
ambele grupe ISCO analizate, o evolutie moderat descendenta a numarului estimat de persoane
ocupate in perioada 2025-2030, corespunzdtoare tendintei de reducere a populatiei din grupurile
de referinta. Pentru ISCO 213 - Specialisti in stiintele vietii, raportarea la populatia ocupata cu
varsta de 25-64 ani conduce, la nivel national, la o estimare de 17 711 persoane in 2025 si 17 191
persoane in 2030. Tn Regiunea Sud-Muntenia, numarul estimat este de 2 324 persoane in 2025 si
2 256 persoane in 2030.

Raportarea la populatia ocupata cu varsta de 25-34 ani conduce la o estimare de 2 949
persoane la nivel national in 2025 si 2 586 persoane in 2030. in Sud-Muntenia, numarul estimat
este de 499 persoane in 2025 si 437 persoane in 2030. Pentru segmentul populatiei ocupate cu
varsta de 25-34 ani si studii superioare, numarul estimat al specialistilor ISCO 213 este de 2 737
persoane la nivel national in 2025 si 2 400 persoane in 2030. In Sud-Muntenia, valorile
corespunzatoare sunt de 499 persoane in 2025 si 437 persoane in 2030.

n cazul 1SCO 214 - Ingineri, efectivele estimate sunt considerabil mai ridicate. Pentru
populatia ocupata cu varsta de 25-64 ani, la nivel national numarul estimat este de 180 235
persoane in 2025 si 174 945 persoane in 2030, iar in Sud-Muntenia de 20 516 persoane in 2025
si 19 914 persoane in 2030. Pentru populatia ocupata cu varsta de 25-34 ani, estimarea nationala
este de 42 982 persoane in 2025 si 37 686 persoane in 2030, iar pentru Sud-Muntenia de 4 816
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persoane in 2025 si 4 222 persoane in 2030. Pentru segmentul populatiei ocupate cu varsta de
25-34 ani si studii superioare, numarul estimat al inginerilor este de 42 467 persoane la nivel
national in 2025 si 37 234 persoane in 2030. In Regiunea Sud-Muntenia, estimérile
corespunzatoare sunt de 4 727 persoane in 2025 si 4 144 persoane in 2030.

Pentru sinteza, valorile relevante pentru nivelul national si Regiunea Sud-Muntenia sunt
prezentate in Tabelul 3.

Tabel 3. Sinteza prognozei populatiei ocupate pe grupe ocupationale, la nivel national si in
Regiunea Sud-Muntenia, in anii 2025 si 2030

SHp i Grupa National National Sud-Muntenia  Sud-Muntenia
populational de ) .
o ocupationala 2025 2030 2025 2030
referinta
 25-64ani ISC0213 17711 17 191 2324 2 256
|_ 25-64 ani ISCO 214 180235 174945 20516 19914 |
25-34 ani ISCO213 2949 2 586 499 437
25-34 ani ISCO 214 42 982 37686 4 816 4222
e raly ISCO 213 2737 2400 499 437
studii superioare
25-3.4.' an! cu' ISCO 214 42 467 37234 4727 4144
studii superioare

Notd: calculele prognozelor utilizeazd ponderile estimate la precizia completd; valorile
procentuale prezentate in text sunt rotunjite.

Rezultatele evidentiaza diferente clare intre cele doud categorii ocupationale analizate.
Specialistii in stiintele vietii (ISCO 213) reprezintd un segment ocupational relativ restrans
numeric, iar in cazul unor estimari regionale, in special pentru grupurile populationale mai
reduse, rezultatele trebuie interpretate cu prudentd. Tn schimb, inginerii (ISCO 214) inregistreaza
efective si ponderi semnificativ mai ridicate in toate grupurile de referinta analizate, inclusiv in
randul populatiei tinere cu studii superioare.

4.5. Corelarea grupelor ocupationale cu domeniile de studii

Pentru a transforma rezultatele prognozei ocupationale in informatii relevante pentru
mediul universitar, grupele ocupationale identificate sunt corelate cu cele sapte domenii de studii
analizate n cadrul proiectului: Inginerie mecanicd, Ingineria materialelor, Inginerie si
management, Agronomie, Ingineria mediului, Ingineria produselor alimentare si Inginerie
chimica.
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Baza de date EU-LFS nu ofera informatii directe privind domeniile de studii vizate de
proiect, insa permite identificarea ocupatiei la nivel de grupa minoré, prin variabila ISCO-08_3D.
in consecintd, legitura dintre rezultatele ocupationale si domeniile de studii este realizat3 prin
utilizarea grupelor ISCO-08 relevante ca variabile proxy si prin raportarea acestora la ocupatii
corespunzatoare identificate in clasificarea COR. Pentru analiza de fata sunt utilizate dou grupe
ocupationale: ISCO 213 — Specialisti n stiintele vietii si ISCO 214 — Ingineri (exclus ingineri in
electrotehnologie).

Corelarea utilizata in analiza este prezentata in tabelul urmator:

Tabel 4. Corespondenta dintre domeniile de studii, ocupatiile de referintd si grupele ISCO-08

Domeniu de studii Ocupatie/Cod COR utilizat ca reper Grupa ISCO-08
utilizata in analiza
Inginerie mecanica 2144 — Ingineri mecanici 214 — Ingineri
Ingineria mediului 2143 —Ingineri in protectia mediului 214 —Ingineri
Inginerie chimica 214513 — Ingineri chimisti 214 — Ingineri
Inginerie si Diverse ocupatii ingineresti; nu poate fi 214 —Ingineri
management identificat un cod COR unic
Ingineria materialelor 2146 — Ingineri mineri, petrolisti, metalurgisti 214 — Ingineri
Ingineria produselor 214514 —Ingineri in industria alimentara 214 —Ingineri
alimentare
Agronomie 213225 —Inginer agronom 213 — Specialisti in
stiintele vietii

Notd: Pentru domeniul Inginerie si management nu este utilizat un cod COR unic, avdnd in vedere
caracterul interdisciplinar al domeniului si diversitatea ocupatiilor potential asociate.

Astfel, Ingineria mecanicd, Ingineria materialelor, Ingineria mediului, Ingineria produselor
alimentare, Ingineria chimica si Inginerie si management sunt asociate grupei ISCO 214, in timp
ce Agronomia este asociata grupei ISCO 213. Aceasta asociere permite interpretarea prognozelor
ocupationale prezentate anterior in raport cu domeniile de studii vizate de proiect si realizeaza
legatura dintre estimadrile privind evolutia ocuparii si analiza cererii potentiale relevante pentru
absolventi.

Corelarea prezentatd are caracter orientativ, grupele ocupationale utilizate reprezentand
repere pentru identificarea segmentelor pietei muncii relevante pentru domeniile de studii
analizate, si nu destinatii profesionale exclusive ale absolventilor.
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4.6. Limitele estimarilor ocupationale si ale corelarii cu domeniile de
studii

Prognozele ocupationale nu rezulta din modele econometrice estimate distinct pentru
grupele ISCO 213 si 214, ci din aplicarea structurii ocupationale observate in anul 2024 asupra
prognozelor grupurilor populationale de referinta. in consecint$, rezultatele sunt dependente de
ipoteza mentinerii relative a acestei structuri pe perioada 2025-2030 si nu surprind eventuale
schimbari structurale specifice unei ocupatii, determinate de factori tehnologici, sectoriali sau
institutionali.

O limitare suplimentara este asociata dimensiunii reduse a unor subgrupe in baza EU-LFS,
in special in cazul ISCO 213 la nivel regional si pentru populatia 25-34 ani sau 25—-34 ani cu studii
superioare. Dimensiunea redusa a esantionului pentru unele subgrupe conduce la un grad ridicat
de incertitudine a estimarilor. Aceste rezultate trebuie, prin urmare, interpretate cu prudenta.

Analiza cantitativa este realizata la nivelul agregat al grupelor ISCO-08 la 3 digiti. Acest
nivel de agregare permite obtinerea unor estimari mai robuste, dar reduce gradul de detaliu
ocupational si nu permite distingerea evolutiilor specifice fiecarei ocupatii asociate domeniilor de
studii analizate. Tn interiorul grupei ISCO 214, de exemplu, pot fi identificate ocupatii relevante
distincte pentru ingineria mecanica, ingineria chimica, ingineria mediului sau alte domenii, insa
prognoza cantitativa nu este realizatd separat pentru acestea.

Asocierea dintre domeniile de studii si grupele ocupationale nu poate fi interpretata ca o
corespondenta univoca intre specializarea absolvita si ocupatia exercitata. Traseele profesionale
pot include mobilitate intre ocupatii si domenii conexe, reconversie profesionala si adaptare la
cerintele specifice ale angajatorilor. in consecints, rezultatele coreldrii trebuie utilizate ca repere
pentru delimitarea segmentelor ocupationale relevante pentru fiecare domeniu de studii, si nu
pentru estimarea unei distributii exclusive a absolventilor pe ocupatii.
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Capitolul 5
Concluzii

Metodologia elaboratd ofera un cadru integrat pentru anticiparea pe termen mediu a
evolutiilor ocuparii relevante pentru cererea de forta de muncd, combindnd modelarea
econometrica la nivel national cu regionalizarea si detalierea structurald pe grupe ocupationale.
Analiza este realizatd pentru trei segmente ale populatiei ocupate — 25-64 ani, 25-34 ani si 25—
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34 ani cu studii superioare — care permit trecerea de la perspectiva generala asupra pietei muncii
la segmentul cel mai apropiat de populatia relevantd pentru insertia absolventilor. Tn urma
estimarii, diagnosticarii si evaluarii predictive au fost selectate modele VECM pentru populatia
ocupata 25-64 ani si 25-34 ani si un model VAR(5) pentru populatia ocupata 25—-34 ani cu studii
superioare.

Prognozele pentru perioada 2025-2030 indica o evolutie descendenta a ocuparii pentru
toate cele trei segmente, cu o reducere relativ moderata pentru populatia ocupata 25-64 ani si
mai accentuata pentru populatia ocupata 25—-34 ani si pentru segmentul de aceeasi varsta cu
studii superioare. Regionalizarea rezultatelor mentine aceasta tendinta pentru Regiunea Sud-
Muntenia, in conditiile ipotezelor privind stabilitatea relativa a structurii teritoriale recente.
Detalierea ocupationald pe baza EU-LFS 2024 evidentiaza, de asemenea, o evolutie descendenta
pentru grupele ISCO 213 — Specialisti in stiintele vietii si ISCO 214 — Ingineri, grupa ISCO 214 avand
o prezenta considerabil mai ridicata, inclusiv in randul populatiei tinere cu studii superioare.

Corelarea grupelor ocupationale cu cele sapte domenii de studii analizate permite
interpretarea acestor evolutii in raport cu segmentele pietei muncii relevante pentru absolventi.
Asocierea are nsa caracter orientativ si nu presupune o corespondenta univoca intre domeniul
absolvit si ocupatia exercitatid. Tn acelasi timp, rezultatele regionalizirii si ale distributiei
ocupationale sunt conditionate de mentinerea relativa a structurilor observate in perioada
recenta si nu surprind eventuale modificari viitoare determinate de socuri economice sau
regionale, schimbari tehnologice, restructurari sectoriale ori alte transformari structurale. La nivel
ocupational, interpretarea trebuie sa tina seama si de gradul de agregare al clasificarii ISCO-08 si
de incertitudinea mai ridicata asociata subgrupelor cu reprezentare redusa in EU-LFS.

in aceste conditii, rezultatele metodologiei trebuie interpretate ca repere cantitative
privind directia si dimensiunea evolutiilor ocuparii, utilizate ca indicator proxy pentru cererea
potentiala de forta de munca, si nu ca estimari certe ale necesarului viitor de absolventi.
Metodologia asigura conectarea intr-un cadru unitar a evolutiilor macroeconomice, teritoriale si
ocupationale cu domeniile de studii analizate si poate furniza o baza cantitativa pentru
fundamentarea deciziilor privind adaptarea ofertei educationale, in completarea informatiilor
privind cererea de competente, dinamica sectoriala si cerintele angajatorilor.
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